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引子：一个语言学细节，成为AI顶会最佳论文
2026年了，AI顶会竟还在关注经典语言学？

   ACL 2026 Best Paper

ACL：语言智能领域顶级会议，也是该领域唯
一的CCF-A类会议

（整个人工智能领域仅有的7个A类会议之一）

ACL 2026 主会论文接受率约18.9%，年度主题
聚焦NLP模型可解释性。

一篇以经典语言学问题“ 未完成体悖论”为
基础的论文从逾万篇投稿中脱颖而出，荣获
最佳论文奖。
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“未完成体悖论”暴露了大语言模型的语义盲区  

无界（atelic）事件：

He was running ⇒ He ran（通常可蕴含）

有界（telic）事件：

He was building a house ⇏He built a house
（未必完成）

大语言模型倾向：对目标导向事件产生“完成

幻觉”或偏差

启示：语言学现象（语法范畴，数、时、态、体

等）可以成为大模型能力诊断的探针
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一、导言：语言科学智能

二、分词与语义表征：语言学帮助模型迈出理解语言第一步

三、语言科学帮助构建更好的大 语言模型：以多语智能为例

四、理解智能：语言科学为解释大语言模型提供认知参照

五、小结与展望

发言提纲
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第一部分

导言：语言科学智能
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Natural Language Processing 
(NLP)

从自然语言处理到人工智能

自然语言处理（Natural Language Processing，NLP）被誉为“人工智能皇冠上的明珠”。
脱胎于自然语言处理的大语言模型引领生成式AI的突破

在这一持续演进过程中，NLP不再只是人工智能体系中的一个专门分支，语言也不再只是特定任务中的输入
输出形式，而日益成为连接知识表征、指令理解、内容生成、交互协同与行动组织的关键智能媒介。

以大语言模型为基
础的生成式人工智
能迅速发展，并进
一步向具有规划、
工具调用和持续交
互能力的智能体系

统延伸。
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为什么从“语言”进入人工智能？

由此值得追问：

为什么引发这一轮通用生成智能突破的，首先是语言模型？为什么基于语言材料的大规模预训练，能够表现

出如此显著的泛化、迁移与能力涌现，而图像、音频等其他模态数据的大规模训练未能首先涌现出“智

能”？
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智能即压缩？
语言是智能的压缩介质吗？

谷歌

语言模型之所以展现较强的通用能力（推理、泛化），不只是因为规模更大，可能是因
为语言本身已经压缩了知识、文化、认知等智能来源。
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维特根斯坦：“语言的边界即世界的边界”
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什么是“语言科学智能”？
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Language Science for AI & 
AI for Language Science

AI时代语言科学被赋予了新的任务：
语言不再只是被处理的对象，

而是连接智能的媒介，理解智能的入口。

       → Language Science for AI
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AI（大语言模型和智能体）时代下：
语言科学如何赋能人工智能？
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第二部分

分词与语义表征：
语言学帮助模型迈出理解语言第一步
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语言学在不同阶段以不同方式参与AI演进
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表征学习是神经网络语言模型的基础

神经网络只能处理数值输入：
如何将语言转换为模型可计算的向量表示 x？

神经网络只能处理数值输入。
因此，需要将离散词汇转化为可计算的语义向量。

分布语义学提供了这一转化的关键思想：从语境和分布中学习词义。
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Distributional semantics is an approach to semantics that is based on the contexts of words in 
large corpora. 由上世纪50年代的一批语言学家提出：

分布语义学 (Distributional Linguistics)

. . . difference in meaning correlates 
with difference of distribution. 
(1954)
       分布相似的词意义也相似

You shall know a word by the 
company it keeps. (1957)
观其邻，知其义

也许你不认识Tezgüino这个词，
但是可以通过语境理解它的语义：
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● 核心思想：一个词的意义，可以通过与它经常共同出现的词来刻画。

● 这是统计自然语言处理和语言智能中最成功、最具影响力的思想之一。

● 基本方法：以目标词为中心，在固定大小的上下文窗口中统计词语共现关系。

• 使用大量包含目标词的上下文就可以建立该目标词的表征（representations）

“观其邻，知其义”：
基于上下文的词语表征 (Word Representation)
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分布语义学：从词向量到大语言模型的表征基础
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通过把形态学知识融入到分词（tokenization）过程，改进语言模型对
复杂词汇的语义表征，提升下游语言任务表现。

形态学改进复杂词汇的语义表征

Superbizarre Is Not Superb: Derivational Morphology 
Improves BERT’s Interpretation of Complex Words 
(Hofmann et al., ACL-IJCNLP 2021)

https://aclanthology.org/2021.acl-long.279/
https://aclanthology.org/2021.acl-long.279/
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当前大语言模型通常采用固定的默认分词方案（基于subword词频分布和分词算法），但这种切分方
式未必最符合人类语言加工规律，也未必能充分保留词汇、语素和形态结构等语义表征信息。

相关研究表明，大语言模型的默认分词方案未必是最优的：

Geh et al., EMNLP 2024：同一字符串采用不同分词方式时，模型仍能识别其中的有效信号。

Geh et al., ACL 2025：替代性分词方案可以通过对抗优化获得，说明默认分词并非唯一选择。

Zheng et al., NeurIPS 2025：系统实验表明，非标准分词通常能够保持模型性能，部分情况下甚至有所
提升。

大语言模型的分词方式仍有改进空间

启示：分词不仅是工程预处理步骤，也是连接语言结构与模型表征的重要接口。

如何引入词法、形态学和人类语言加工知识，设计更具语言学依据的分 词机制，仍值
得深入探索。

Adversarial Tokenization (Geh et al., 
ACL 2025)

Where is the signal in tokenization 
space? (Geh et al., EMNLP 2024)

Broken Tokens? Your Language Model Can Secretly Handle 
Non-Canonical Tokenizations (Geh et al., ACL 2025)

https://aclanthology.org/2025.acl-long.1012/
https://aclanthology.org/2024.emnlp-main.230/
https://aclanthology.org/2024.emnlp-main.230/
https://neurips.cc/virtual/2025/poster/117561
https://neurips.cc/virtual/2025/poster/117561
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第三部分

语言科学帮助构建更好的人工智能：
以多语智能为例
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多语智能越来越受学界和业界关注

AI is becoming global infrastructure

Qwen 1 (2023): bilingual （中英为主）
Qwen 1.5: 12
(2024)
Qwen 2: ~30
(2024)
Qwen 3: 100+
(2025)

千问系列
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多语智能的挑战1：
语言资源不均

1.  语言资源不均
Language imbalance and inequality
(Global AI is often not equally global)

Survey of Cultural Awareness in 
Language Models: Text and Beyond 
(Pawar et al., CL 2025)

The State and Fate of 
Linguistic Diversity and 
Inclusion in the NLP World 
(Joshi et al., ACL 2020)

Expanding Pretrained 
Models to Thousands More 
Languages via 
Lexicon-based Adaptation 
(Wang et al., ACL 2022)

https://aclanthology.org/2025.cl-3.7/
https://aclanthology.org/2025.cl-3.7/
https://aclanthology.org/2020.acl-main.560/
https://aclanthology.org/2020.acl-main.560/
https://aclanthology.org/2020.acl-main.560/
https://aclanthology.org/2022.acl-long.61/
https://aclanthology.org/2022.acl-long.61/
https://aclanthology.org/2022.acl-long.61/
https://aclanthology.org/2022.acl-long.61/
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多语智能的挑战2：
文化差异感知不到位

2.  文化差异感知
Cultural Nuances
(Multilingual is not the 
same as Multicultural)
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AI在多语言跨文化场景下会面临各种问题

AI can fail across languages and cultures
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语言学为多语智能带来了什么？

语音

URIEL and lang2vec: Representing languages as 
typological, geographical, and phylogenetic vectors 
(Littell et al., EACL 2017)

https://aclanthology.org/E17-2002/
https://aclanthology.org/E17-2002/
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跨语言迁移学习
Cross-Lingual Transfer Learning

什么是跨语言迁移学习？
把模型在相对高资源语言上的语言能力迁移到相 对低资源语言上，比如：

Is Prompt-Based Finetuning Always Better than Vanilla Finetuning? Insights 
from Cross-Lingual Language Understanding (Ma et al., KONVENS 2023)

Cross-Lingual Retrieval Augmented Prompt for 
Low-Resource Languages (Nie et al., ACL 
Findings 2023)

Case 1: 通过模型微调迁移
用高资源语言（英语）微调模型在情感分析任务上
的能力，零样本或者少样本迁移到目标语言（德
语）

Case 2: 通过提示词学习迁移
把高资源语言的示例添加到提示词中，通过跨语言检
索增强提示词的方式，迁移到目标语言。

https://aclanthology.org/2023.konvens-main.1/
https://aclanthology.org/2023.konvens-main.1/
https://aclanthology.org/2023.findings-acl.528/
https://aclanthology.org/2023.findings-acl.528/
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Lang2vec：
把语言类型学知识转化为可计算的语言向量
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Lang2vec对多语智能的贡献：
识别跨语言迁移效果好的语言

A Balanced Data Approach for Evaluating Cross-Lingual 
Transfer: Mapping the Linguistic Blood Bank (Malkin et 
al., NAACL 2022)

https://aclanthology.org/2022.naacl-main.361/
https://aclanthology.org/2022.naacl-main.361/
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第四部分

理解智能：语言科学为解释大语言模
型提供认知参照
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语言模型是黑箱，人脑也是

输入 模型 输出

                “黑箱”   （black box）

EMNLP 2024 

大会主旨发言

大语言模型也可以成为语言科学的计算实验对象。
人类语言加工的理论、证据与实验方法，为打开模型黑箱、理解其语言能力提供了重要参照。

刺激 人脑
行为

反应
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把大语言模型当作语言学实验“被试”

Large Language Models as 
Neurolinguistic Subjects: Discrepancy 
between Performance and Competence 
(He et al., ACL Findings 2025)

● 设计语言学控制实验

minimal pair最小对设计

● 测量模型的“行为反应”

● 分析模型的“内部活动”

● 与人类加工证据对照
Human model alignment
对齐研究

https://aclanthology.org/2025.findings-acl.986/
https://aclanthology.org/2025.findings-acl.986/
https://aclanthology.org/2025.findings-acl.986/
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Semantic Hub-and-Spoke 假设

 Revised Hierarchical Model
The “hub-and-spoke” 
model of conceptualization

神经语言学证据

Brain-Based Translation: fMRI Decoding of Spoken Words in Bilinguals Reveals Language-Independent Semantic 
Representations in Anterior Temporal Lobe (Correia et al., Journal of Neuroscience. 2014)

The Revised Hierarchical Model: A critical 
review and assessment (Correia et al., 
Bilingualism: Language and Cognition. 2025)

Hickok, G., & Small, S. L. (Eds.).
(2016). Neurobiology of Language.
Amsterdam: Elsevier.

https://www.jneurosci.org/content/34/1/332
https://www.jneurosci.org/content/34/1/332
https://pmc.ncbi.nlm.nih.gov/articles/PMC2910435/
https://pmc.ncbi.nlm.nih.gov/articles/PMC2910435/
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大语言模型内部也有跨语言共享的概念空 间。
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大语言模型也有
Semantic Hub (语义枢纽) 吗？

Do Llamas Work in English? On the Latent Language of 
Multilingual Transformers (Wendler et al., ACL 2024)

The Semantic Hub Hypothesis: Language Models Share 
Semantic Representations Across Languages and 
Modalities (Wu et al., ICLR 2025)

https://aclanthology.org/2024.acl-long.820/
https://aclanthology.org/2024.acl-long.820/
https://openreview.net/pdf?id=FrFQpAgnGE
https://openreview.net/pdf?id=FrFQpAgnGE
https://openreview.net/pdf?id=FrFQpAgnGE
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语义枢纽假设有什么用？
缓解大语言模型跨语言事实不一致现象

Lost in Multilinguality: Dissecting Cross-lingual Factual Inconsistency in 
Transformer Language Models (Wang et al., ACL 2025)

https://aclanthology.org/2025.acl-long.253/
https://aclanthology.org/2025.acl-long.253/
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语义枢纽假设有什么用？
缓解大语言模型语言混淆现象

Mechanistic Understanding and Mitigation of Language 
Confusion in English-Centric Large Language Models 
(Nie et al., EMNLP Findings 2025)

https://aclanthology.org/2025.findings-emnlp.37/
https://aclanthology.org/2025.findings-emnlp.37/
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第五部分

总结与展望


